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线性模型误差方差的经验似然估计
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摘 要 ： 本文应用经验似Ｉ然方法得到 了线性模型误差方差的
一

类新的估计
，

证明 了估计的渐近分布为正态分

布且渐近方差不超过常用 的误差方差估计的渐近方差
，

同时给出 了渐近方差的显式表达 ．
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